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About Me

Passion

Experience

Technologie und Umweltverantwortung verbinden

Umwelt Bio Ressourcen Management 

Spezialisiert auf Nachhaltigkeiit

Spezialisiert auf KI und Nachhaltigkeit seit 3,5
jahren
Veggy Farm



„Welches Wort fällt Ihnen als erstes
zum Thema ‚KI und Klima‘ ein?“
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Warum KI für Nachhaltigkeit und
Nachhaltigkeit für KI?

Ökologische und Soziale Herausforderungen.

Unser Ziel: Nachhaltigkeitskriterien für KI etablieren und KI
für nachhaltige Lösungen einsetzen.

Zwei Perspektiven:
       Green4AI: Nachhaltigkeit in der Entwicklung und im Betrieb von KI.
       AI4Green: Nutzung von KI zur Lösung von Umweltproblemen.
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Quelle:Rohde et al. 2021

Nachhaltigkeit für KI - Herausforderungen
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Quelle:Rohde et al. 2021
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Nachhaltigkeit für KI - Herausforderungen
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Nachhaltigkeit für KI - Herausforderungen

Ressourcenverbrauch: Entwicklung und Training von
Modellen erfordern enorme Energie und Rohstoffe.

Women in AI
Austria



Quellen: (Rohde et al. 2021, S. 61)
Crawford et Joker, 2018

Ressourcen von Hardware:
Server, GPUs brauchen seltene
Erden wie Dysprosium, Terbium,
Zinn, Cobald etc.
Lithium
Menschenrechte
Umweltverschmutzung 

Nachhaltigkeit für KI - Herausforderungen
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Quelle: Unknown Field, 2016

Nachhaltigkeit für KI - Herausforderungen

Salar de Uyuni - Bolivien

1/3 aller Lithium Ressourcen
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Quelle: Pressenza, 2020

Nachhaltigkeit für KI - Herausforderungen

E-Waste: Weniger als 20% der 54 Millionen Tonnen
Elektroschrott pro Jahr werden recycelt​.

10.800.000 Elefanten 360.000 Blauwale
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Energieverbrauch am Bsp.
von ChatGPT 3.5:

neuronales Netzwerk
Trainieren: ca. 1300
Megawattstunden
jährlicher Energieverbrauch
von ca. 325 bis 430
Haushalten in Europa

Nachhaltigkeit für KI - Herausforderungen

Quelle:de Vries, 2023
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Energieverbrauch am Bsp.
von ChatGPT 4:

neuronales Netzwerk
Trainieren: ca. 51,800–
62,300 MWh 
40x mehr als GPT 3.5

Nachhaltigkeit für KI - Herausforderungen

Quelle:Besiroglu, T. 2024/Budennyy, S. 2022 

5,184 tons of CO2 
jährlicher Energieverbrauch von ca.
13.000 bis 17.000 Haushalten in Europa
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Quelle:de Vries, 2023

Google
pro Googlesuche
0.3 Wh 

1 Wh = 24 min ein USB Ventilator od. ein
Smartphone 12 min Laden

Chat GPT 4
pro Anfrage 
zwischen 2 - 3 Wh 
ca 1.7 Trillionen-Parameter 

Nachhaltigkeit für KI - Herausforderungen

ChatGPT 3.5
pro Anfrage 
zwischen 2 - 3 Wh 
ca 300 Millionen-Parameter

Vgl. Llama 3.3 
7 Milliarden-Parameter 



Quelle: Li, 2023

Wasserverbrauch von Chat GPT:

Trainieren: bei fortschrittlichen US-Datenzentrum
von Microsoft 700.000 Liter Sauberes
Frischwasser verdampft
ca. 370 BMWs oder 320 Teslas 

bzw. ca 10% was alle Österreicher:innen pro Tag
verbrauchen.
asiatischen Rechenzentrum von Microsoft x3

SCHÄTZUNG: für einen Dialog von 20- 50 Fragen
werden 500 ml Wasser gebraucht. 
300 Mio. aktive Nutzer:innen wöchentlich

Nachhaltigkeit für KI - Herausforderungen

GPT4 warscheinlich mehr



Lösungen für Nachhaltigkeit für KI?



Quelle: Electricity Map, n.d. / Green Algorithms, n.d.

Lösungen für Nachhaltigkeit für KI?
Tools wie „Electricity Map“ und „Green Algorithms“​​.

Electricity MapGreen Algorithms

Low Carbon Intensity Regions



Optimierung:
Reparatur und längere Nutzungsdauer von Geräten fördern.
Llama 3: 7 Milliarden vs. ChatGpt 3.5: ca. 300 Milliarden
Beste Open Source Modell: Deep Seek R1, Qwen QWQ 32B

Lösungen für Nachhaltigkeit für KI?

Deep Seek R1: 625 Milliarden (MoE)
Qwen QWQ 32B: 32 Milliarden (5%)
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Optimierung:

Lösungen für Nachhaltigkeit für KI?

Beste Open Source Modell: Deep Seek R1?

Mixture of Experts

Spezialisierte Teilnetzwerke
(Experten) innerhalb eines
Models
EU: Mistral mit Mixtral
(Erfinder)
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Optimierung:

Lösungen für Nachhaltigkeit für KI?

Neue Studie: 1 Milliarden
Parameter Modell besiegt ein
405 Milliarden Parameter
Modell in Mathematik

On Device Modelle
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Quelle: Liu, R. 2025



KI für Nachhaltigkeit - Potenziale

Frühwarnsysteme: KI zur Erkennung von Naturkatastrophen und
Klimamustern. Bsp. Monitorius (Frühwarnsysteme für Erdrutsche)

Optimierung von Ressourcen: Smart Grids, energieeffiziente
Logistik

Biodiversitätsüberwachung: Automatische Analyse von
Ökosystemdaten.

Kohlenstoffbindung: Modelle zur Vorhersage und Maximierung von
CO2-Bindung​​.
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Quelle: AI Business, 2021/  Naturschutzbund Deutschland, 2017

KI für Nachhaltigkeit - Praxisbeispiele
Bearing.ai

Optimiert die maritime
Schifffahrtsindustrie

Reduziert den Treibstoffverbrauch

 Verbessert das gesamte
Flottenmanagement

Optimiert Marktchancen

15 grössten Schiffe der Welt stossen
pro Jahr so viele Schadstoffe aus
wie 750 Millionen Autos
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KI für Nachhaltigkeit - Praxisbeispiele

SMART INSPECTIONS

Überprüfung von
nachhaltiger Technologie
mittels KI

Zerberus-unser
Roboterhund:
https://www.youtube.com/w
atch?v=iozkjQnqu7E
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https://www.youtube.com/watch?v=iozkjQnqu7E
https://www.youtube.com/watch?v=iozkjQnqu7E


 Google, SkyTruth und Oceana

Ziel: 
 Bewegungen von Schiffen /Fischerbooten erkennen
Überfischung verhindern

Technologie und Methode:
Nutzung von maschinellem Lernen
Automatische Markierung und Hervorhebung von Hotspots auf
der Karte



Fazit:
Green4AI und AI4Green sind zwei Seiten derselben Medaille.
Notwendig: Synergien zwischen Forschung, Unternehmen
und Politik.
Aufruf: Förderung nachhaltiger KI durch Bewusstsein,
Innovation und Regulierung.

Oder?
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